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MOTTO

“Karena sesungguhnya sesudah kesulitan itu ada kemudahan, sesungguhnya

sesudah kesulitan itu ada kemudahan, Maka apabila kamu telah selesai (dari

sesuatu urusan), kerjakanlah dengan sungguh-sungguh (urusan) yang lain”’
(Q.S Al-Insyirah: 5-7)

“Semua orang bisa menyerah itu h | termudah yang bisa dilakukan di sunia.
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JIKSI erhadap suatu kasus.
=“algoritha  pengembangan
er epat proses pelatihan.
i mumerik, sedangkan
nik heuristik yang

tersebut diharapkan dapat me akurat. Analisa perbandingan
berdasarkan kecepatan “konve lok ukur jumlah iterasi yang
dibutuhkan saat training“Untuk 4 rgenys serta berdasarkan tingkat akurasi
dengan tolok ukur nilai MAPE n" N MSE untuk kasus prediksi pengangguran di
Jawa Tengah.

Hasil pengujian menunjukkan bahwa algoritma LM mampu mencapai MSE
yang konvergen dengan jumlah iterasi yang lebih sedikit dibanding algoritma
BPGD/AG. Sedangkan untuk akurasi, algoritma LM memiliki akurasi yang lebih
baik dibanding algoritma BPGD/AG. Prediksi jumlah pengangguran dengan
algoritma LM dengan nilai faktor beta 10 menghasilkan nilai rata-rata MAPE
sebesar 7.5% dan nilai rata-rata NMSE sebesar 0.164535. Sedangkan prediksi
jumlah pengangguran dengan algoritma BPGD/AG dengan nilai learning rate
0.001 menghasilkan nilai rata-rata MAPE sebesar 7.6% dan nilai rata-rata NMSE
sebesar 0.174264.

Kata Kunci : Backpropagation, BPGD/AG, LM, Prediksi Pengangguran



COMPARISON OF BACKPROPAGATION LEVENBERG
MARQUARDT (LM) ALGORITHM WITH
BACKPROPAGATION GRADIENT DESCENT ADAPTIVE
GAIN (BPGD/AG) IN THE PREDICTION OF
UNEMPLOYMENT IN CENTRAL JAVA
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developed from i mance of the gradient descent standars
algorithm. 1 o |

A comparison both“afgorithin 8ded to er algorithm to make
prediction. So the : ide” the accurate result

‘ srgence by considering the
while training, and based

Comparative analysiS¥
number of epoch requiked.t
accuracy of testing resultyby"
unemployment prediction cases i Central Ja

The result of test shows that the LM algorithm achieves the MSE
convergences with fewer number of iterations than the BPGD/AG algorithm. As
for the accuracy, LM algorithm has better accuracy than the BPGD/AG algorithm.
The unemployment prediction by the LM algorithm with value of factor beta
value 10 provides an average of MAPE is 7.5% and the average of NMSE is
0.16453. While the unemployment prediction by the BPGD/AG algorithm with
value of learning rate 0.001 provides an average of MAPE is 7.6% and the
average of NMSE is 0.174264.

Keywords: Backpropagation, BPGD/AG, LM, Unemployment Prediction
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