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PERBANDINGAN PERFORMANSI ANTARA ALGORITMA COSINE
SIMILARITY DENGAN JACCARD SIMILARITY UNTUK PENCARIAN
PADA PORTAL JURNAL

NOVI ESTU WARDANI

Jurusan Informatika. Fakultas MIPA. Universitas Sebelas Maret

ABSTRAK

Pembuatan artikel ilmiah menjadi prasyarat kelulusan mahasiswa
Universitas Sebelas Maret. Hal tersebut menyebabkan pertumbuhan jumlah artikel
dalam portal jurnal UNS terus meningkat. Manajemen portal jurnal yang baik
sangat dibutuhkan.

Fungsi pencarian merupakan fungsi yang penting dalam sebuah portal
jurnal. Fungsi-pencarian.yang baik akan memudahkan pengguna dalam mencari
jurnal yang diinginkan.

Penelitian ini -menggunakan metode Cosine similarity dan Jaccard
similarity untuk perhitungan kemiripan pada pencarian. Metode tersebut bertujuan
untuk mengetahui precision maupun recall dari fungsi search. Data yang
digunakan untuk pengujian-adalah kata kunci yang diambil secara acak. Dari uji
coba didapatkan hasil.bahwa Cosine menghasilkan hasil-pencarian yang lebih baik
daripada Jaccard, nilai precision Cosine yang tertinggi mencapai 67.47%, dan
nilai recall tertinggi yang dicapai adalah 99.91%, sedangkan nilai precision
tertinggi Jaccard adalah 53.38% dan nilairecall tertingginya adalah 96.88%.

Kata kunci: Jaccard similarity, Cosine similarity, pencarian
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PERFORMANCE COMPARATION BETWEEN OF COSINE
SIMILARITY AND JACCARD SIMILARITY ALGORITHM FOR
SEARCH IN PORTAL JOURNAL

NOVI ESTU WARDANI

Department of Informatic. Mathematic and Science Faculty
Sebelas Maret University

ABSTRACT

Article is one of graduation.requirement for student of Sebelas Maret
University, it case the growth of -article amount in Sebelas Maret University
journal portal is getting increassing. A good management in journal portal is
really needed.

The function of search engine is an important function in a journal portal.

A good function of finding will facilitate the users in looking for and searching the
needed journal.
This study uses Cossine"Similarity and Jaccard Similarity method to count the
similarity on searching. The method is to know the precision as well as recall
from search function..Data used.in the study.is keywords were selected randomly.
From the try out, it was found that Cosine produces better search results than
Jaccard, the highest precision cosine value reaches 67.47%, and the highest
recall value is 99.91%, while the highest precision value of Jaccard is 53.38%
and the highest recall value is 96.88%.

Keywords: Jaccard similarity, Cosine similarity, search
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